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Introduccion



Objetivo General

Desarrollar un sistema simulador de evacuaciones, contemplando diversas metaheuristicas para
la correcta toma de decisiones, y la seleccion de la mejor opcion para utilizar un modelo de
comportamiento en la busqueda de una ruta de evacuacion adecuada.



Hipotesis

H1. El algoritmo A* es mds eficiente en incendios de edificios mayores a tres pisos, debido a
que es al menos 40% mds rdpido en comparacion con ACO Yy algoritmos culturales, y da la
solucion dptima.

H?2. El tiempo estimado de evacuacion resultante de un algoritmo de optimizacion basado en
A%, se ven afectados en al menos un 10% del tiempo total de recorrido, por multitudes
heterogéneas de personalidad desinformado e impaciente en incendios de edificios mayores a
tres pisos.
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Modelo OCEAN (Goldberg, 1981)

Emocional

OCEAN

Curioso, alerta, informado, perceptivo

Simple, limitado, ignorante

Persistente, ordenado, predecible, dependiente,
puntual

Desordenado, despreocupado, rudo, cambiante
Social, activo, asertivo, dominante, energético
Distante, antisocial, adormecido, sin vigor, timido

Cooperativo, tolerante, paciente, amable

Autoritario, negativo, contrario, obstinado, duro
Muy sensible, temeroso, dependiente, sumiso,
desconfiado

Calmado, independiente, confiado



Mapeo del Modelo OCEAN a adjetivos para
pathfinding (Oropeza, 2019)
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Mapeo del Modelo OCEAN a adjetivos para
pathfinding (Oropeza, 2019)

Desinformado (O-)

Distante (E-)

Impaciente (A-) Alternas
Desesperado (O-)
Alterado (N+)
Informado (O+)
Paciente (A+)
Calmado (N-)
Social (E+)
Ordenado (O+)

Menor Distancia




ACO (Dorigo, 1991)

Logistica Inteligente
de Evacuacion
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P* (Oropeza, 2019)

.
axgn)+ B *h(n
si §(P) € {impaciente, distante, desesperado}, 9 1) (nf ()

f(n) =<

\ sino, ax*g(n)+ p*h(n)
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Metodolog
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Validacion del modelo

Correlacion de Datos
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Respuesta de Encuesta

10

y =0.7695x + 1.4912
R?=0.5105
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Coeficiente de correlacion:

0.71447868332529
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Conclusiones y Trabajo Futuro
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